Guide de déploiement des modèles/projets/web sur le serveur production kaisens data

Préparé par : Haithem Hermessi & Youcef Madji

Ce document a été préparé pour faciliter le déploiement des modèles (IA, NLP, CV, ML, textmining), des projets web et toutes autres applications jugées importantes pour les ingénieurs data/data scientistes/développeurs web de kaisens data.  
---------- Etape 0 -------------------------------------------------------------------------------------------------
Etape 0: Accéder au serveur « Prod.kaisens.fr »: 
1- Installer MobaXtrem depuis https://mobaxterm.mobatek.net/download.html pour pouvoir consulter interactivement les dossiers fichiers sur le serveur « Prod.kaisens.fr ».  
L'équivalent de MobaXtrem sur Linux (VM depuis vagrant) est remmina
2- Contacter le responsable Devops (Youcef Madji) pour avoir accès au serveur: “user” + “pwd”
3- Accéder au serveur de production via une session SSH : 
· Remote Host: “Prod.kaisens.fr”  
·  “user”
· “pwd”
---------- Etape 1 -------------------------------------------------------------------------------------------------
Etape 1 : Tester/exécuter le processus localement sur la machine locale/VM : 
Cette étape consiste à exécuter le processus de déploiement localement pour ne pas mettre en gagner les données sur le serveur de déploiement de Kaisens data. Pour cette étape, on recommande fortement l’utilisation de VM (Voir Guide vagrant Lien).
1- Installer Docker localement en suivant les étapes depuis URL (plusieurs guides d’installation selon la distribution linux sont sur l'onglet “Installation per distro”) :
 URL: Lien  
2- Créer le “Dockerfile”
Exemple:
	FROM python:3.7
MAINTAINER Haithem Hermessi
 
# Install essentials
RUN apt-get update -y \
    && apt-get install -y build-essential software-properties-common curl git
 
# Install Python 3.7
RUN apt-get install -y python3-pip python3.7-venv\
    && apt-get clean \
    && python3 -m pip install --upgrade pip 
 
RUN pip install fastapi uvicorn
 
RUN  apt-get install python3-setuptools
 
EXPOSE 80
 
COPY ./   /root/nudity_detector/
 
WORKDIR    /root/nudity_detector/
 
ENV LC_ALL='C.UTF-8'
 
RUN pip install -r ./requirements.txt
RUN python3 setup.py install
 
CMD ["uvicorn", "app.main:app", "--host", "0.0.0.0", "--port", "80"]



4- Créer le code “FastAPI”  et le tester:
  Exemple: fastAPI.py
	from fastapi import FastAPI, File, UploadFile, HTTPException
import uvicorn
import tensorflow.compat.v1 as tf
import PIL
import io
import sys
import logging
import nudity_detector as nd
from response_dto.prediction_response_dto import PredictionResponseDto
 
 
 
app = FastAPI()
 
 
input_height = 224
input_width = 224
input_mean = 128
input_std = 128
 
 
#image_classifier = ImageClassifier()
nudity=nd.Nudity_Detector()
@app.post("/predict/", response_model=PredictionResponseDto)
async def predict(file: UploadFile = File(...)):    
    if file.content_type.startswith('image/') is False:
        raise HTTPException(status_code=400, detail=f'File \'{file.filename}\' is not an image.')    
 
    try:
        
        contents = await file.read()
        image = PIL.Image.open(io.BytesIO(contents)).convert('RGB')
        
        image= tf.keras.preprocessing.image.img_to_array(image)
        float_caster = tf.cast(image, tf.float32)
        dims_expander = tf.expand_dims(float_caster, 0);
        resized = tf.image.resize_bilinear(dims_expander, [input_height, input_width])
        normalized = tf.divide(tf.subtract(resized, [input_mean]), [input_std])
        sess = tf.Session()
        result = sess.run(normalized)
        nude= nudity.api(result)
        #logging.info(f"{predicted_class}")
        if nude==False:
            predicted_class="No nudity"
        else:
            predicted_class="Attention: nudity content"
        
        logging.info(f"{predicted_class}")
        return {
            "filename": file.filename, 
            "contentype": file.content_type,            
            "likely_class": predicted_class,
        }
    except Exception as error:
        logging.exception(error)
        e = sys.exc_info()[1]
        raise HTTPException(status_code=500, detail=str(e))







3-  Création et l’exécution de l’image depuis le Dockerfile : depuis un shell/terminal

$   docker image build  - t     PROJECT_NAME         /PATH/TO/DOCKERFILE
$   docker images ls     #to verify your image has been built
$   docker run –t –i –d PROJECT_NAME
$ docker run -p 5000:80 PROJECT_NAME                     #5000 port 

5-  Tester lAPI REST/fast/flask en local depuis le client web (navigateur):
http://127.0.0.1:5000/
---------- Etape 2 -------------------------------------------------------------------------------------------------
Etape 2 : Déploiement sur le serveur de production kaisens data: 
Il s’agit de reproduire ce qui a été exécuté pendant l’étape précédente. Cette fois-ci, il faut procéder avec précaution afin de ne pas nuire à l’intégrité de données sur le serveur « Prod.kaisens.fr »
1-  Téléverser le contenu de projet dans le serveur Kaisens prod via git push ou en utilisant l’utilitiare MobaXtrem ou  remmina (Linux).  
2-  Depuis le terminal du serveur « Prod.kaisens.fr », exécuter les commande docker de l’étape Etape 1 -3.
3-  Tester le modèle sur le serveur.
4-  Contacter le Devops engineer pour ajouter le modèle à la liste de dépoliment. 

--------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------
NB:
